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Méthode par perturbation pour les intégrales Sq A
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Généralisation aux ordres supérieurs, une nécessité ?
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Le noyau est complexe, mais quid du bispectre du chargement ?

Bp (wl,wg) — Rp (tl, t2) eXP (—iwltl — iwgtg) dtldtg

Si le chargement est un processus temps-réversible, alors non ! R, (t1,t2) = R, (—t1, —t2)
C'est par exemple le cas si le chargement est une fonction polynomiale d'un processus gaussien...

Dynamic wind pressures acting on a tall building model I l 4 :
 proper orthogonal decomposition Dans d'autres cas, | experience nous montre que oui !
Hirotoshi Kikuchi**, Yukio Tamura®, Hiroshi Ucda¢, Kazuki Hibi Or, on recourt a la translation cubigue dans ce contexte 7!

* Insitute of Techuology. Shimizu Corporanon, Tokyo, Japan
* Todyo Insninute of Poalytechnics, Kanapawe, Japan

IJWEIA, 1997 “ Chiba Instatute of Technology. Chiba, Japas ﬂ? B
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Multiple Timescales Spectral Analysis
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Multiple Timescales Spectral Analysis

Provides :
- Meaningful analytical approximations
- Large reduction of computational time

- Small loss of accuracy,

Needs to be developed for :
- Inertial components in SDOF systems
- Frequency dependency of m, k and ¢

| | in MDOF systems (aerodynamics, hydrodynamics)
- Complex eigenvalues and eigenmodes
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